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Abstrak 

Perdagangan ikan laut memainkan peran penting dalam mendukung kebutuhan pangan 

dan ekonomi di banyak Negara, termasuk Indonesia. Seiring dengan pertumbuhan dan 

kompleksitas perdagangan ikan laut, telah terjadi peningkatan volume data penjualan yang luar 

biasa. Pengolahan dan analisis data penjualan ikan laut yang semakin besar dan kompleks 

menjadi tantangan bagi pelaku industri, karena informasi yang relevan dan akurat penting dalam 

mengambil keputusan bisnis yang tepat. Algoritma FP-Growth adalah algoritma alternatif dapat 

digunakan untuk menentukan kumpulan data yang paling sering muncul dalam kumpulan data. 

Algoritma FP-Growth menggunakan konsep tree building, yang biasanya disebut FP-Tree, dalam 

mencari set item yang sering alih-alih menggunakan pembuatan kandidat seperti yang dilakukan 

pada algoritma Apriori. Dengan menerapkan data mining dengan algoritma FP Growth dalam 

penjualan ikan laut, penelitian ini akan mengeksplorasi potensi besar yang terkandung dalam 

data penjualan ikan laut yang ada, sehingga dapat memberikan manfaat yang signifikan bagi 

pelaku industri perikanan dan masyarakat luas. Berdasarkan hasil penelitian mengenai analisis 

pola penjualan produk ikan laut di PT Subur Mekar Abadi dengan menggunakan algoritma FP-

Growth menunjukkan bahwa dapat digunakan untuk mengoptimalkan manajemen stok produk, 

meningkatkan strategi pemasaran, dan memberikan pelayanan yang lebih baik kepada konsumen. 

Wawasan yang diperoleh untuk mengantisipasi kebutuhan konsumen dan menjaga ketersediaan 

produk yang diminati. 

 

Kata Kunci—data mining, FP-Growth, penjualan, ikan 

Abstract 

 Marine fish trade plays an important role in supporting food and economic needs in 

many countries, including Indonesia. Along with the growth and complexity of the marine fish 

trade, there has been a tremendous increase in the volume of sales data. Processing and analyzing 

marine fish sales data which is increasingly large and complex is a challenge for industry players, 

because relevant and accurate information is important in making the right business decisions. 

The FP-Growth algorithm can be applied to determine the data sets that appear most frequently 

in a data set. The FP-Growth algorithm uses the concept of tree building, which is usually called 

FP-Tree, in searching for sets of frequent items instead of using candidate generation as is done 

in the Apriori algorithm. By applying data mining with the FP Growth algorithm in marine fish 
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sales, this research will explore the great potential contained in existing marine fish sales data, 

so that it can provide significant benefits for fishing industry players and the wider community. 

Based on the results of research regarding analysis of sales patterns of marine fish products at 

PT Subur Mekar Abadi using the FP-Growth algorithm, it shows that it can be used to optimize 

product stock management, improve marketing strategies, and provide better service to 

consumers. Insights gained to anticipate consumer needs and maintain the availability of 

products in demand. 

Keywords— data mining, FP-Growth, sales, fish 

1. PENDAHULUAN 

kan penting dalam kehidupan sehari-hari karena merupakan sumber protein. Setiap ibu rumah 

tangga membutuhkan ikan sebagai lauk untuk sarapan. Ikan bisa ditemukan di pasar, setiap ibu 

rumah tangga tidak selalu memiliki rumahnya yang dekat dengan pasar sehingga hal ini 

menyulitkan ibu rumah tangga yang dari pasar. Biasanya pedagang ikan keliling menjual berbagai 

jenis ikan dan kemudian menjualnya ke rumah-rumah untuk memenuhi kebutuhan rumah tangga 

orang lain. Dengan berjualan, akan mendapatkan keuntungan dengan berbagai strategi penjualan, 

lokasi yang strategis, pelayanan yang baik dan harga yang tidak jauh dari pasar [1]. 

 Ikan laut merupakan ikan yang semua atau separuh dari daur hidupnya berada dalam air. 

Maka ikan ini dijaga sesuai dengan peraturan perundang-undangan antara lain telur, bagian badan 

dan hasil keturunannya. Maka dapat disimpulkan bahwa ikan laut merupakan salah satu makhluk 

hidup yang terdapat di air dan sangat penting bagi kehidupan sehari-hari karena merupakan 

sumber protein bagi tubuh manusia [2]. 

 Perdagangan ikan laut memainkan peran penting dalam mendukung kebutuhan pangan 

dan ekonomi di banyak Negara, termasuk Indonesia. Sebagai salah satu negara kepulauan terbesar 

di dunia, Indonesia memiliki sumber daya laut yang melimpah, menjadikan perdagangan ikan laut 

sebagai sektor strategis dalam industri perikanan [3]. Namun, seiring dengan pertumbuhan dan 

kompleksitas perdagangan ikan laut, telah terjadi peningkatan volume data penjualan yang luar 

biasa. Data ini mencakup berbagai informasi, seperti jenis ikan yang diperdagangkan, wilayah 

distribusi, harga, ketersediaan stok, serta preferensi dan perilaku konsumen. Pengolahan dan 

analisis data penjualan ikan laut yang semakin besar dan kompleks menjadi tantangan bagi pelaku 

industri, karena informasi yang relevan dan akurat sangat penting dalam mengambil keputusan 

bisnis yang tepat [4]. 

 Dalam me inghadapi tantangan teirseibut, teiknologi pe inambangan data teilah me injadi solusi 

yang e ife iktif untuk me ingolah big data dan me indapatkan wawasan beirharga dari data teirseibut. 

Pe inambangan data adalah me itode i ilmiah yang me incakup se irangkaian teiknik untuk 

me inge iksplorasi, me inganalisis, dan me ine imukan pola te irseimbunyi dan informasi be irharga dari 

data. Salah satu algoritma peinambangan data yang populeir dan eifisiein adalah algoritma FP 

Growth. Algoritma ini me imiliki ke imampuan untuk me ingide intifikasi pola asosiasi dalam data 

pe injualan ikan laut yang be irulang, seipe irti pola peimbe ilian yang seiring dibuat beirsama atau 

asosiasi antara jeinis ikan teirteintu dan preifeire insi konsume in [5]. 

 Data mining adalah proses penggalian informasi dengan mencari pola dan hubungan yang 

ditemukan dalam data dalam jumlah besar. Data mining atau seiring diseibut deingan discoveiry 

pe inge itahuan dalam database i (KDD) adalah ke igiatan yang me iliputi peingumpulan dan peinggunaan 

data historis untuk me ine imukan ke ite iraturan, pola atau hubungan dalam data beisar. Output Data 

Mining dapat digunakan untuk membantu menciptakan waktu yang tepat untuk membuat laporan 

keuangan i [6]. 
 Algoritma FP-Growth adalah algoritma alteirnatif yang dapat digunakan untuk 

me ine intukan kumpulan data yang paling seiring muncul dalam kumpulan data. Algoritma FP-

Growth menggunakan konsep bangunan tree, juga dikenal sebagai FP-Tree, untuk menemukan 

item yang muncul secara acak dengan menggunakan proses yang mirip dengan algoritma Apriori. 

I 
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Dengan menggunakan prinsip ini, algoritma FP-Growth lebih cepat daripada algoritma Apriori  

[7]. 
 De ingan me imanfaatkan data mining dan algoritma FP Growth dalam me inganalisis 

pe injualan ikan laut, diharapkan akan teircipta peimahaman yang le ibih dalam teintang trein 

pe injualan, pola peimbe ilian, dan preifeireinsi konsume in. Informasi ini akan me injadi nilai tambah 

bagi peilaku industri peirikanan dalam me irumuskan strateigi pe imasaran yang le ibih teipat sasaran, 

me ingoptimalkan manajeime in stok, dan me iningkatkan daya saing produk ikan laut di pasar global 

[8]. Deingan leibih me imahami pola peinjualan ikan laut, peilaku industri dapat me iningkatkan 

e ifisieinsi dalam rantai pasokan, me ingurangi limbah, dan me inanggapi ke ibutuhan pasar deingan 

leibih ceipat dan akurat [9]. 

 Pe ineilitian yang dilakukan oleih [10] kareina ke imampuannya dalam me inge inali kombinasi 

iteim, Data Mining deingan Algoritma FP-Growth dapat diimple ime intasikan me inggunakan 

databasei peineilitian database i. Deingan deimikian, informasi teirseibut dapat me imbantu me inyusun 

strateigi peimasaran yang ditujukan ke ipada konsume in. Pe inggunaan algoritma FP-Growth Meithod 

Association Rulei deingan parame iteir support dan confidancei dapat digunakan untuk me ine intukan 

iteim te irlaris guna me iningkatkan pe injualan. Meinyusul peineirapan algoritma FP-Growth di 

Rapidmineir, dipeiroleih hasil peindataan obat yang paling banyak dijual di apoteik adalah Fungoral, 

Alopurinol, Diatizeim HCL, Batugin, dan Keitoconazolei. 
 De imi iki ian juga peine iliitiian yang diilakukan oleih [11] dapat diisiimpulkan bahwa seimaki in 

reindah dukungan mi ini imal maka akan se imaki in banyak asosiiasii aturan yang diihasiilkan, dan 

seimaki in tiinggi i dukungan mi ini imum maka akan se imaki in banyak asosiiasii aturan yang di ihasiilkan. 

Se imaki in me inurunnya ke iyaki inan mi iniimum maka ke imungki inan niilaii ke ipastiian aturan asosiiasii 

yang di ihasiilkan akan seimaki in beisar, dan seimaki in beisarnya ke iyaki inan mi ini imum maka se imaki in 

ke ici il pula jumlah asosiiasii yang di ihasiilkan. De ingan me inggunakan algoriitma FP-Growth yang 

diikeimbangkan ole ih apliikasii, metode Associiatiion Rulei dapat me imbantu Toko Cahaya Se itya dalam 

me ine intukan kombi inasii produk mana yang akan di igunakan seibagai i bahan promosii. Pe ine iliitiian iini i 

diiharapkan dapat me injadii re ifeireinsii bagi i pe ine iliitiian se ilanjutnya de ingan me inge imbangkan apliikasi i 

me inggunakan algoriitma laiin. Meimanfaatkan apliikasii Rapiidmi ineir 7.3, fp-Growth me ingkaji i 

pe iniingkatan suku cadang pe irseidiian. Hasiil peingujiian me inghasiilkan bahwa spareipart deingan niilai i 

8,9 teirtiinggi i dan teire indah be irdasarkan proseis Fp-growth data beingke il si inar seirviicei [12]. 

De ingan data transaksii pe injualan Siinarmart pada bulan Agustus, dapat diike itahuii jeiniis-

jeiniis barang yang paliing di imi inatii oleih pe ilanggan. Barang yang paliing banyak di imi inatii antara laiin 

Miinuman, Susu, Snack, Peirme in, Iice i Creiam, dan Rokok de ingan peirseintasei teirtiinggi i me incapaii 

96,77%. Seilanjutnya, Rotii me imi iliiki i tiingkat peirseintasei seibe isar 93,55%, diii ikutii oleih Sabun 

(87,10%), Seimbako (80,65%), dan Miie i (77,42%). Dii si isii laiin, barang yang kurang di imi inatii 

me ili iputii peirleingkapan de iwasa deingan pe irseintasei 61,29%, peirleingkapan anak se ibe isar 58,06%, 

seirta obat nyamuk de ingan pe irseintasei teireindah, yaiitu 25,81%. Seilaiin untuk me ingi ide intiifiikasi i 

barang yang di imi inatii, algoriitma FP-Growth juga be irmanfaat dalam me imbantu pe inataan ulang 

lokasii barang dii Siinarmart deingan me inganaliisiis hubungan antara iite im yang seiriing di ibe ilii 

be irsamaan [13] 

 De ingan me ine irapkan data mi iniing deingan algoriitma FP Growth dalam pe injualan iikan 

laut, peineiliitiian iinii akan me inge iksplorasii poteinsii beisar yang te irkandung dalam data peinjualan iikan 

laut yang ada, seihiingga dapat me imbe iri ikan manfaat yang si igni ifiikan bagi i peilaku iindustrii peiriikanan 

dan masyarakat luas [14]. De ingan wawasan yang le ibiih dalam teintang pola peimbe ili ian dan asosiiasii 

dalam data peinjualan, biisniis dapat me imbuat ke iputusan biisniis yang le ibiih ce irdas, me ini ingkatkan 

kualiitas produk dan layanan, seirta me iniingkatkan e ifiisi ie insii dan keiuntungan dalam pe irdagangan 

iikan laut. Deingan de imi iki ian, peine iliitiian iinii be irtujuan untuk me imbe iri ikan kontriibusii posiitiif bagii 

pe inge imbangan i industrii peirdagangan iikan laut dan me indorong peirtumbuhan eikonomi i dii seiktor 

pe iriikanan seicara ke iseiluruhan [15]. 
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2. MEiTODEi PEiNEiLIiTIiAN 

2.1 Pe ineirapan Algoriitma  

Pada peine iliitiian i inii, akan di ibahas me itodei pe incariian iiteimse it yang se iri ing muncul 

me inggunakan algoriitma FP-Growth. Algoriitma i inii me imanfaatkan struktur FP-Treie i untuk 

me ingi ide intiifiikasi i i iteimseit yang se iriing (data deingan fre ikue insii ke imunculan teirtiinggi i) darii suatu 

kumpulan data. Proseis peine intuan iiteimseit yang se iriing dalam data transaksii dapat diijeilaskan 

me ilaluii diiagram blok yang diitampi ilkan pada Gambar 1. 

 
Gambar 1 Keirangka Pe ineiliitiian 

 

1. Hi impunan data adalah reipreise intasii objeik yang me inyi impan data beise irta reilasiinya dalam 

me imori i. Di i dalamnya te irdapat kumpulan tabeil data seirta hubungan antar data. 

2. Teitapkan niilaii dukungan mi ini imum yang di iiingi inkan. Dukungan mi ini imum adalah batas 

teireindah yang me ine intukan jumlah iite imseit yang di ite iriima; i iteim yang ti idak me incapaii batas iini i 

akan diike iluarkan. 

3. Iide intiifiikasi i kumpulan iiteim yang se iri ing muncul (iiteimse it yang ke irap muncul be irsama) de ingan 

me imi ili ih iiteimseit yang me imiiliiki i freikue insi i seitiidaknya se ibeisar niilaii dukungan mi ini imum yang 

teilah diite intukan seibe ilumnya. 

4. FP-treie i diibangun de ingan akar beirlabeil null, diileingkapii de ingan struktur pohon be iriisii iiteim 

teirteintu seirta tabeil heiade ir yang me incatat iiteim yang se iriing muncul. 

5. Dalam pola kondiisi ional, dukungan se itiiap iite im dalam basiis pola kondiisiional diihiitung, dan 

iite im de ingan dukungan yang le ibiih be isar diihasiilkan dalam be intuk pohon FP beirsyarat. 

6. Teintukan kumpulan iiteim yang seiri ing muncul beirdasarkan aturan asosi iasi i yang 

meimeinuhi i kri iteiri ia dukungan mi ini imum. 
 

2.2 Pe imodeilan  

Dalam peine iliitiian iini i, peimodeilan akan diilakukan me inggunakan algoriitma Fp-Growth 

untuk me ingolah data iiteim. Teikni ik data mi iniing yang diigunakan adalah teikni ik asosiiasii. Tujuan 

darii peimode ilan iini i adalah untuk me ine imukan aturan asosiiasii, yang nantiinya di ijadiikan pe idoman 

dalam me ine intukan stok barang. Gambar 2 me inunjukkan tahapan peimbe intukan mode il data 

mi ini ing de ingan algoriitma Fp-Growth, yaiitu: 

1. Meine intukan data yang akan diiproseis. Data yang diigunakan adalah data transaksii pe injualan 

produk makanan di i PT Subur Meikar Abadii Kota Siibolga seilama pe iriiode i Januarii hiingga 

De iseimbe ir 2024. 

2. Meine intukan niilaii mi ini imum untuk dukungan (support) dan keipe ircayaan (confiide incei). 
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Gambar 2 Flowchart FP-Growth 

2.3 Peingujiian  

Ujii coba diilakukan untuk me inge ivaluasii hasiil analiisiis peirhiitungan seirta me imastiikan 

apakah fungsii teirseibut beike irja deingan be inar. Seiteilah data diihiitung se icara manual, data teirseibut 

diiujii me inggunakan pe irangkat lunak RapiidMiine ir untuk me imbandi ingkan hasiil peirhiitungan 

manual deingan hasiil yang diihasiilkan oleih RapiidMiine ir. 

3. HASIiL DAN PEiMBAHASAN 

3.1 Hasil 

PT. Subur Meikar Abadii (SMA) dii Kota Siibolga me injalankan peine iliitiian untuk 

me ine imukan pola peinjualan produk makanan yang saliing be irhubungan dalam suatu transaksii. 

Tahap awal peineiliitiian iinii me ili ibatkan peirsiiapan data, yai itu data peinjualan darii PT. SMA seilama 

pe iriiodei Januarii hiingga Agustus 2024. Data teirseibut diieikspor ke i Miicrosoft Eixceil seibagai i databasei 

kareina format spreiadsheieit-nya me indukung analiisiis data seicara eifeikti if. Seilaiin iitu, Miicrosoft Eixceil 

kompatiibe il deingan be irbagai i apliikasii data mi iniing yang di igunakan untuk pe ingujiian dan 

iimple ime intasii. 

Data miini ing seindiirii adalah proseis eikstraksii i informasii atau peinge itahuan peintiing darii 

databasei, dalam hal iinii khususnya data peinjualan produk i ikan laut dii Si ibolga. Proseis analiisiis 

me inggunakan algoriitma FP-Growth diilakukan me ilaluii beibe irapa tahapan pe intiing untuk 

me imasti ikan hasiil analiisiis beirjalan optiimal. Seitiiap tahapan beirtujuan me ingi ide intiifiikasi i pola 

iite imseit yang se iriing muncul dalam kumpulan data transaksii. Se ibagai i panduan, pe irhiitungan 

manual me inggunakan algoriitma FP-Growth diijeilaskan deingan contoh beirdasarkan 20 sampeil 

data transaksii. Tabeil yang diiseirtakan me inggambarkan langkah-langkah peirhiitungan manual 

untuk me ine imukan iiteimse it yang se iriing muncul. Proseis iinii me imbe iri ikan peimahaman riincii teintang 

cara algoriitma FP-Growth be ike irja dalam me ingi ide intiifiikasi i iiteim yang se iriing muncul beirsamaan 

pada transaksii yang di ianaliisiis, seipe irtii yang di itampi ilkan dalam Tabeil 1 dan Tabeil 2. 

 
Tabeil 1 Untuk Me inandaii Se itiiap Iite imSe it 

Nomor Be inda 
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1. Iikan si isiik (A) 

2. Iikan tongkol (B) 

3. Iikan gambolo (C) 

4. Iikan karamojo (D) 

5. Harii Iikan (B) 

6. Iikan Sume idang (F) 

7. Iikan te inggi iri i (G) 

8. Iikan andualu (H) 

9. Iikan jarang gi igi i (Ii) 

10. Iikan kakap (J) 

11. Iikan jumbo (K) 

12. Iikan capah (L) 

13. Iikan gabus (M) 

14. Iikan gabu (N) 

15. Iikan Jabung (O) 

16. Marliin (P) 

17. Iikan layaran (Q) 

18. Iikan Me ikah (R) 

19. Iikan te iteir (S) 

20. Iikan te inggi iri i (T) 

 
Tabeil 2 Data Transaksii 

No. Be inda 

1 {A,B,D,F,G,H,Ii,K,N,P,R,S} 

2 {A,C,D,Ei,F,Ii,M,O,Q,R} 

3 {A,C,D,Ei,F,G,J,K,M,N,O,Q,S} 

4 {A,B,C,D,Ei,F,H,Ii,K,N,P,Q,S} 

5 {A,B,C,Ei,H,Ii,J,M,N,P,R} 

6 {B,C,G,H,Ii,K,M,O,P,Q,R} 

7 {C,D,J,M,O,P,R} 

8 {A,B,D,G,H,Ii,L,P,S} 

9 {A,C,D,Ei,,G,J,Q,R,S} 

10 {B, D, F, H, Ii, K, M, N, O, S, T} 

11 {A,B,C,Ei,N,Q,S} 

12 {A,B,C,G,H,Ii,L,O,Q,T} 

13 {A,B,C,Ei,G,K,L,R,T} 

14 {B,D,F,J,M,N,O,Q} 

15 {A, B, C, D, Ei, G, L, Q, T} 

16 {Ei,M,N,O,S} 

17 {A, D, Ei, F, H, Ii, M} 

18 {C,D,L,P,T} 

19 {C,Ei,L,N,P,Q} 

20 {B,D,G,J,M,N,T} 

21 {D,H,Ii,L,P,R,S} 

22 {A,C,G,K,N,R} 

23 {A,B,C,H,L,N,Q,R,S} 

24 {A,B,C,D,K,M} 

25 {A,C,D,Ei,H,J,P} 

26 {A,B,C,D,G,J,P,T} 

27 {A,B,D,F,P,T} 

28 {A,B,P,S} 
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29 {A,C,D,F,G,N} 

30 {A,B,H,Ii} 

Se iteilah data sampe il diisiiapkan, data teirseibut akan diiubah me injadii format biinomi inal 

yang dapat diiliihat pada Tabe il 3. 
 

Tabeil 3 Transaksii Pe injualan dalam Format Biinomiinal 
No. A B C D E i F G H Ii J K L M N O P Q R S T 

1. 1 1 0 1 0 1 1 1 1 0 1 0 0 1 0 1 0 1 1 0 

2. 1 0 1 1 1 1 0 0 1 0 0 0 1 0 1 0 1 1 0 0 

3. 1 0 1 1 1 1 1 0 0 1 1 0 1 1 1 0 1 0 1 0 

4. 1 1 1 1 1 1 0 1 1 0 1 0 0 1 0 1 1 0 1 0 

5. 1 1 1 0 1 0 0 1 1 1 0 0 1 1 0 1 0 1 0 0 

6. 0 1 1 0 0 0 1 1 1 0 1 0 1 0 1 1 1 1 0 0 

7. 0 0 1 1 0 0 0 0 0 1 0 0 1 0 1 1 0 1 0 0 

8. 1 1 0 1 0 0 1 1 1 0 0 1 0 0 0 1 0 0 1 0 

9. 1 0 1 1 1 0 1 0 0 1 0 0 0 0 0 0 1 1 1 0 

10. 0 1 0 1 0 1 0 1 1 0 1 0 1 1 1 0 0 0 1 1 

11. 1 1 1 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 1 0 0 1 0 1 0 

12. 1 1 1 0 0 0 1 1 1 0 0 1 0 0 1 0 1 0 0 1 

13 1 1 1 0 1 0 1 0 0 0 1 1 0 0 0 0 0 1 0 1 

14 0 1 0 1 0 1 0 0 0 1 0 0 1 1 1 0 1 0 0 0 

15 1 1 1 1 1 0 1 0 0 0 0 1 0 0 0 0 1 0 0 1 

16 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 1 1 1 0 0 0 1 0 

17 1 0 0 1 1 1 0 1 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 

18 0 0 1 1 0 0 0 0 0 0 0 1 0 0 0 1 0 0 0 1 

19 0 0 1 0 1 0 0 0 0 0 0 1 1 1 0 1 1 0 0 0 

20 0 1 0 1 0 0 1 0 0 1 0 0 1 1 0 0 0 0 0 1 

21 0 0 0 1 0 0 0 1 1 0 0 1 0 0 0 1 0 1 1 0 

22 1 0 1 0 0 0 1 0 0 0 1 0 1 1 0 1 0 1 0 0 

23 1 1 1 0 0 0 0 0 0 0 0 1 1 1 0 0 1 1 1 0 

24 1 1 1 1 0 0 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 

25 1 0 1 1 1 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 

26 1 1 1 1 0 0 1 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1 

27 1 1 0 1 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1 

28 1 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1 0 

29 1 0 1 1 0 1 1 0 0 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 

30 1 1 0 0 0 0 0 1 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 

 

I iteimseit data pada Tabeil 3 me inggambarkan produk iikan yang di ijadiikan atriibut untuk 

pe ilaksanaan analiisiis. Seitiiap produk yang te irjual dalam suatu transaksii diibeirii tanda angka 1 atau 

niilaii truei, se idangkan produk yang ti idak teirjual diitandaii de ingan angka 0 atau niilaii falsei. 

 
Tabeil 4 Freikue insii Pe inampiilan Se itiiap I ite im/Produk 

No. Be inda Produk Freikue insi i 

1. A Iikan si isiik (A) 21 

2. B Iikan tongkol (B) 18 

3. C Iikan gambolo (C) 19 

4. D Iikan karamojo (D) 19 

5. Ei Harii Iikan (B) 12 

6. F Iikan Sume idang (F) 9 

7. G Iikan te inggi iri i (G) 12 

8. H Iikan andualu (H) 12 

9. Ii Iikan jarang gi igi i (Ii) 11 

10. J Iikan kakap (J) 8 

11. K Iikan jumbo (K) 8 

12. L Iikan capah (L) 8 

13. M Iikan gabus (M) 11 



                 ISSN: 1978-1520 

Teknika Vol. 19, No. 2, Bulan Mei, Tahun 2025: 425-439 

432 

14. N Iikan gabu (N) 13 

15. O Iikan Jabung (O) 8 

16. P Marliin (P) 13 

17. Q Iikan layaran (Q) 11 

18. R Iikan Me ikah (R) 10 

19. S Iikan te iteir (S) 11 

20. T Iikan te inggi iri i (T) 8 

 

Se iteilah freikue insi i seitiiap iiteim muncul, produk diiurutkan beirdasarkan freikue insii teirtiinggi i 

hiingga te irke iciil, dan dapat diiliihat pada Tabeil 5. 

 
Tabeil 5 Tabeil Niilaii Fre ikue insii dan Dukungan 

No. Produk Freikue insi i Ni ilaii Support 

1. Iikan si isiik (A) 21 105% 

2. Iikan gambolo (C) 19 95% 

3. Iikan karamojo (D) 19 95% 

4. Iikan tongkol (B) 18 90% 

5. Iikan gabu (N) 13 65% 

6. Marliin (P) 13 65% 

7. Harii Iikan (B) 12 60% 

8. Iikan te inggi iri i (G) 12 60% 

9. Iikan andualu (H) 12 60% 

10. Iikan jarang gi igi i (Ii) 11 55% 

11. Iikan gabus (M) 11 55% 

12. Iikan te iteir (S) 11 55% 

13. Iikan layaran (Q) 11 55% 

14. Iikan Me ikah (R) 10 50% 

15. Iikan Sume idang (F) 9 35% 

16. Iikan te inggi iri i (T) 8 40% 

17. Iikan Jabung (O) 8 40% 

18. Iikan capah (L) 8 40% 

19. Iikan kakap (J) 8 40% 

20. Iikan jumbo (K) 8 40% 

 

Se iteilah me inghi itung freikue insii ke imunculan seitiiap iiteim, di iteimukan bahwa iiteim de ingan 

niilaii support leibiih darii 55% atau freikue insi i leibi ih darii 11 adalah A, C, D, B, N, P, Ei, G, H, Ii, M, 

dan S. Keidua beilas iiteim iini i diianggap siigni ifiikan dan akan diimasukkan ke i dalam FP-treiei, 

seime intara siisanya (Q, R, T, O, L, F, J, dan K) diiabaiikan kare ina pe ingaruhnya diianggap tiidak 

siigni ifiikan. Se ite ilah me improseis TIiD 1, proseis di ilanjutkan de ingan TIiD 2, yai itu {A, C, D, Ei, Ii, M}. 

Kareina iite im A, B, D, G, H, Ii, N, P, dan S te ilah beirada pada jalur seibe ilumnya (TIiD 1), 

jalur untuk i iteim {A, C, D, Ei, Ii, M} dapat me inggunakan jalur yang sama. Namun, untuk se itiiap 

rutei yang di ilaluii leibi ih darii satu kalii, diibe iriikan nomor tambahan, seipe irtii A: 2, yang me inunjukkan 

bahwa iiteim A te ilah diilaluii dua kalii. 

. 



IJCCS  ISSN: 1978-1520  

 

Penerapan Data Mining Algoritma..., Rizqi Hanafi Parapat, dkk. 

433 

 
Gambar 3 Hasiil Peimbe intukan FP-tre iei Se iteilah Meimbaca TIiD 1 

 
Gambar 4 Hasiil peimbe intukan FP-treiei se iteilah me imbaca TIiD 2 

 
Gambar 5 Jalur yang be iriisii siimpul C 

 

Dukungan adalah me itriik yang di igunakan untuk me ingukur seibe irapa seiriing kumpulan 

iite im atau kombi inasii iiteim muncul dalam hiimpunan data transaksii. Ni ilaii diihiitung seibagai i proporsii 

transaksii yang be iriisii kumpulan iiteim te irseibut teirhadap total transaksii dalam hiimpunan data. 

Kombi inasii de ingan dukungan tiinggi i (≥30%) me inunjukkan bahwa pasangan iiteim seiriing muncul 

be irsama dalam hi impunan data: 

1. A, B (46%): Kombi inasii i iteim A dan B muncul dii 46% transaksii, me injadiikannya pasangan 

iite im de ingan dukungan teirtiinggi i. 

2. A, D (40%): Kombiinasii A dan D muncul dii 40% transaksii, me inunjukkan hubungan yang 

kuat antara keiduanya. 

3. C, D (36%) dan C, Ei (33%): Kombiinasii iinii me imi ili iki i dukungan yang cukup tiinggi i, 

me inunjukkan barang-barang i ini i seiriing di ibeilii be irsama. 
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Kombi inasii de ingan dukungan reindah (<20%) me inunjukkan bahwa pasangan iiteim i ini i 

jarang muncul beirsama dalam hi impunan data: 

1. H, N (13%), Ei, G (13%), dan G, M (10%): Kombiinasii iini i jarang diiteimukan dalam transaksii, 

seihi ingga ti idak teirlalu siigni ifiikan untuk di igunakan se ibagai i aturan asosiiasii. 

2. M, S (6%) dan M, P (3%): Kombi inasii i inii hampi ir tiidak reileivan kare ina sangat jarang te irjadii. 

 

Confiideince i ≥ 50% me inunjukkan bahwa hubungan antara ke idua produk sangat kuat. 

Miisalnya: 

𝐶𝑜𝑛𝑓𝑖𝑑𝑒𝑛𝑐𝑒 (𝐴 → 𝐵) =  
46

70
× 100% = 65% 

1. Iikan si isiik → Iikan tongkol (65%): Seitiiap kalii peilanggan me imbe ilii iikan si isiik, ada pe iluang 65% 

me ire ika juga akan me imbe ilii iikan tongkol. 

 
Tabeil 6 Niilaii Ke iyakiinan 

Produk Ke ipeircayaan 

Iikan si isiik → Iikan tongkol 65 

Iikan gambolo → Iikan karamojo 60 

Iikan si isiik → Iikan karamojo 57 

Iikan andualu → Iikan jarang gi igi i 57 

Iikan andualu → Iikan marliin 57 

Iikan jarang gi igi i → Iikan marliin 55 

Iikan gabu → Iikan teite ir 53 

Iikan gambolo → Iikan Aso aso 52 

Iikan tongkol → Iikan karamojo 50 

Iikan tongkol → Iikan andualu 50 

Iikan andualu → Iikan teite ir 50 

Iikan gambolo →  Iikan te inggi irii 50 

Iikan tongkol →  Iikan gambolo 47 

Iikan Aso aso  → Iikan marliin 46 

Iikan jarang gi igi i  → Iikan te ite ir 44 

Iikan jarang gi igi i →  Iikan gabus 44 

Iikan gabus →  Iikan gabu 44 

Iikan si isiik  → Iikan Aso aso 43 

Iikan tongkol  → Iikan jarang gi igi i 43 

Iikan tongkol  → Iikan gabu 43 

Iikan tongkol  → Iikan marli in 43 

Iikan tongkol →  Iikan teinggiirii 43 

Iikan si isiik  → Iikan andualu 42 

Iikan gambolo  → Iikan gabu 41 

Iikan karamojo  → Iikan gabus 41 

Iikan karamojo  → Iikan marliin 41 

Iikan te inggi iri i  → Iikan gabu 40 

Iikan marliin  → Iikan te iteir 37 

Iikan si isiik  → Iikan marli in 37 

Iikan si isiik  → Iikan teinggi irii 37 

Iikan si isiik  → Iikan teiteir 37 

Iikan si isiik Iikan  → jarang gi igi i 37 

Iikan jarang gi igi i →  Iikan gabu 36 

Iikan karamojo  → Iikan teinggi irii 36 

Iikan karamojo →  Iikan andualu 36 

Iikan gambolo  → Iikan marliin 36 
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Iikan karamojo  → Iikan gabu 36 

Iikan karamojo  → Iikan teite ir 36 

Iikan tongkol  → Iikan teiteir 33 

Iikan tongkol  → Iikan gabus 33 

Iikan te inggi iri i  → Iikan teite ir 32 

Iikan si isiik → Iikan gabu 32 

Iikan te inggi iri i → Iikan andualu 32 

Iikan andualu → Iikan gabus 32 

Iikan andualu → Iikan gabu 32 

Iikan karamojo → Iikan jarang gi igi i 32 

Iikan Aso aso → Iikan gabu 31 

Iikan gabu → Iikan marliin 30 

Iikan si isiik → Iikan gambolo 28 

Iikan tongkol → Iikan Aso aso 26 

Iikan te inggi iri i → Iikan jarang gi igi i 25 

Iikan Aso aso → Iikan teiteir 25 

Iikan gambolo →Iikan teiteir 25 

Iikan gambolo → Iikan andualu 25 

Iikan gambolo → Iikan jarang gi igi i 25 

Iikan gambolo → Iikan gabus 25 

Iikan karamojo → Iikan Aso aso 25 

Iikan te inggi iri i → Iikan gabus 25 

Iikan Aso aso → Iikan gabus 25 

Iikan te inggi iri i → Iikan marliin 25 

Iikan si isiik → Iikan gabus 22 

Iikan Aso aso →  Iikan te inggi irii 20 

Iikan Aso aso → Iikan jarang gi igi i 20 

Iikan gabus → Iikan teiteir 16 

Iikan Aso aso → Iikan andualu 16 

Iikan gabus → Iikan marliin 8 

 

Produk deingan Keipe ircayaan Tiinggi i: Hubungan produk de ingan ke ipe ircayaan diirii ≥50% 

dapat me injadii fokus utama strateigi i pe imasaran. Miisalnya: Iikan si isiik pasangan → i ikan teinggi irii 

dapat diigunakan se ibagai i bundliing produk atau diidorong me ilaluii di iskon beirsama. Hubungan yang 

kuat seipeirtii iikan gambolo → iikan karamojo me inunjukkan bahwa peilanggan yang me imbe ilii satu 

produk ceindeirung me imbe ilii produk laiinnya. Produk Keipe ircayaan Seidang: Hubungan iini i 

me imbe iri ikan peiluang untuk strateigi i promosi i beirbasiis data. Miisalnya: Iikan tuna → karamojo 

pasangan dapat diitarge itkan untuk me ini ingkatkan pe injualan deingan promosi i liintas produk. 

Kombi inasii seipe irtii iikan siisiik → marliin dapat diisarankan me ilaluii siisteim reikome indasii. Produk 

de ingan Keipe ircayaan Reindah: Kombiinasii produk deingan ke ipe ircayaan reindah biiasanya tiidak 

reileivan untuk diiproseis me injadii aturan asosiiasii. Namun, jiika di idukung ole ih support yang tiinggi i 

atau kombi inasii me itriik laiin, pola iinii masi ih biisa me injadii pe iluang. 

 

2.2 Implementasi Hasil 

Untuk me imve iri ifiikasi i ke iakuratan hasiil analiisiis, diipe irlukan proseis pe ingujiian untuk 

me imvali idasii hasiil peingolahan data yang seibeilumnya diilakukan seicara manual. Proseis peingujiian 

iini i dapat diilakukan me inggunakan peirangkat lunak seipe irtii RapiidMiine ir, deingan langkah-langkah 

be iriikut. Dataseit yang di igunakan teirdiirii darii 30 reicord data, diisiimpan dalam fiilei Miicrosoft Eixceil 

de ingan nama Transactiion Data.xls. Seilanjutnya, akan diiujii me inggunakan RapiidMiine ir veirsii 
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9.10.008 untuk me ine intukan apakah hasiil peincariian iite imse it yang se iriing muncul konsi istein atau 

tiidak. 

 
Gambar 6 Fp-Growth di i Rapiidmi ine ir 

 

Pada Gambar 6 adalah proseis me inghubungkan FP-Growth, dan dalam prose is iinii 

dukungan dan ke ipe ircayaan mi ini imal te ilah diiteitapkan. 

 

 
 

Gambar 7 Dukungan dan Ke ipeircayaan Meinggunakan Rapiidmi ineir darii Sample i 

 

 
 

Gambar 8 Contoh Data Peinjualan Aturan Grafiis Meinggunakan Rapi idmiine ir 
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Gambar 9 Aturan Asosiiasii darii Rapiidmiine ir 

 

Hasiil akhiir yang diipe iroleih darii peineirapan aturan teirseibut adalah wawasan baru me inge inaii 

pola peimbe iliian konsume in yang jarang te irungkap. Pe inge itahuan iinii dapat diimanfaatkan oleih 

pe irusahaan untuk me injaga kualiitas layanan ke ipada konsume in, de ingan me imasti ikan ke ite irseidiiaan 

produk iikan saat diibutuhkan. Oleih kare ina iitu, peirusahaan peirlu teirus me inye idi iakan produk se isuaii 

ke ii ingi inan konsume in. 

4. KEiSIiMPULAN 

Be irdasarkan hasiil peine iliitiian teintang analiisiis pola peinjualan produk i ikan laut dii PT. Subur 

Meikar Abadi i deingan pe ine irapan algoriitma FP-Growth, be ibeirapa ke isiimpulan yang dapat diiambi il 

adalah seibagai i beiriikut: 

1. Pola peimbe iliian konsume in dii PT Subur Meikar Abadii me inunjukkan adanya hubungan antar 

produk iikan te irteintu. Algoriitma FP-Growth be irhasiil me ingi ide intiifiikasi i asosiiasii produk yang 

seiriing di ibe ilii beirsama. Contohnya, iikan gambolo se iriing di ibe ilii beirsamaan deingan iikan te iteir, 

de ingan tiingkat ke ipe ircayaan yang ti inggi i. 

2. Pe ineirapan algoriitma FP-Growth pada data peinjualan teirbuktii e ifeikti if dalam me ingi ide intiifiikasi i 

kombi inasii barang yang se iriing di ibe ilii beirsamaan (iiteimseit yang se iriing) se irta me inghasi ilkan 

aturan asosiiasii yang be irmanfaat untuk peingambi ilan ke iputusan peirusahaan deingan tiingkat 

ke ipe ircayaan ≥50%. Iini i dapat me injadii fokus utama dalam strateigi i pe imasaran. 

3. Teimuan analiisiis iinii dapat diimanfaatkan oleih peirusahaan untuk me iniingkatkan pe inge ilolaan 

stok produk, me impe irkuat strateigi i peimasaran, dan me imbe iri ikan peilayanan yang leibiih baiik 

ke ipada konsume in. Wawasan yang di ipe iroleih me ilaluii analiisi is iinii me imungki inkan pe irusahaan 

untuk me impre idiiksi i ke ibutuhan konsume in dan me imasti ikan ke iteirseidiiaan produk yang 

diimi inatii. Peine irapan hasiil analiisi is me inggunakan Rapi idMiineir me inunjukkan bahwa pe irangkat 

lunak iini i dapat me imve iri ifiikasii hasiil analiisiis manual deingan ce ipat dan akurat, me injadiikannya 

alat yang be irguna dalam pe ingolahan data peinjualan dii masa de ipan. 

SARAN 

1. Untuk me indapatkan hasiil yang le ibi ih me indalam, pe irusahaan dapat me impe irtiimbangkan 

pe inggunaan algoriitma data mi ini ing yang le ibiih komple iks atau kombi inasii be ibeirapa algoriitma, 

seipe irtii Apriiorii atau Deiciisi ion Treie i, untuk me inganaliisiis data dalam skala yang le ibiih beisar dan 

de ingan variiabeil yang le ibiih be iragam. 
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2. Di isarankan agar peirusahaan me inge imbangkan siisteim otomatiis beirbasiis data miiniing yang 

dapat me impre idiiksi i trein peinjualan dii masa deipan, seihiingga dapat me ini ingkatkan eifiisiie insii 

pe inge ilolaan peirseidi iaan produk se irta me ingopti imalkan strateigi i peinjualan. 

3. Data peinjualan harus teirus diipe irbaruii dan diike ilola deingan baiik agar proseis analiisiis me injadii 

leibiih akurat dan reile ivan. Pe inggunaan siisteim manajeime in basiis data yang leibiih canggi ih juga 

diisarankan untuk me imudahkan iinteigrasii data peinjualan darii beirbagaii cabang atau peiriiode i 

waktu yang le ibi ih lama. 

4. Hasiil darii analiisiis iini i seibaiiknya diiteirapkan dalam manajeime in stok produk. Produk-produk 

yang me imi ili iki i ke iteirkai itan peimbe ili ian harus seilalu te irseidiia beirsamaan untuk me ime inuhi i 

pe irmi intaan konsume in. Hal iini i dapat me iniingkatkan ke ipuasan konsume in dan me imi ini imali isiir 

riisiiko ke ihabiisan stok barang. 

5. Pe irusahaan dapat me inggunakan hasiil analiisiis pola peimbe iliian i inii untuk me irancang kampanye i 

pe imasaran yang le ibiih e ife iktiif, mi isalnya de ingan me inawarkan promosi i pe imbe iliian pake it produk 

yang se iriing di ibe ilii beirsamaan. 
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